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ZAFER DEMIRKOL

Yapay zekdy1 tanimak ve nasil ¢alistigini
anlamak isteyenler igin...

Herkes I¢in




KITAPTA NELER VAR?

1. Boliim: Verilerle Calismak

Yapay zeka ¢alismalarinin temelini veri olusturur. Veriyi anlamak, toplamak,
yonetmek, etkilerini goriip analiz etmek, anlayis gelistirmek, 6ngoriide bulun-
mak, 6zetle onunla hasir nesir olmak yapay zeka teknolojilerini anlamamizda
biiyiik fayda saglar.

Veri(ler) ile yapacagimiz bire bir pratikler, verilerin olusturdugu yapay zeka,
makine 6grenimi gibi daha tist diizey yapilar1 olusturmamaizi, anlamamaizi kolay-
lastirir. Yapay zekaya giden yol, veriyi anlamaktan geger.

Bu boliimde veri kavramini, yonetimini ve analizini detayli olarak inceleye-
cegiz. Baglangigta verinin tanimina bakacagiz ve bilgi ile olan iligkisini anlamaya
calisacagiz.

Boliimiin amact okuyucunun veriyi tanimasidir, bunun i¢in verileri kendi-
sinin topladigy, bir veri kaynaginda sakladigi, o verilerden, analiz ve 6ngoriiler
gelistirebilecek yontem ve araglar: kullandig1 uygulamalar yapilmigtir.

Bunun igin ilk kisstmda veri toplamanin nasil yapilacagi, nerede saklanaca-
g1 ve bunlarin bulut servise nasil aktarilacag: anlatiliyor. Devaminda farkli veri
kaynaklarinin birbirine nasil entegre edilecegi ve kullanilacag anlatiliyor.

Bu boéliimde bir video paylasim kanalindaki verileri olusturacagiz ve onlari
degisik ara¢ ve yontemlerle analiz edecegiz.

Oncelikle verilerimizi yakindan tanimaya calisacagiz, onlar1 iyice anlayip
herhangi bir yardimci arag kullanmadan, ¢ikarimlarda bulunmaya calisacagiz.
Devaminda verilerimizi gorsellestirecegiz. Veri grafiklerinin nasil olusturulaca-
gina bakacagiz. Gorsellestirilmis verilerin ne kadar faydali oldugunu, salt ve-
riden daha fazla analiz ve yorum yetenegi kazandirdigini 6rneklerle gorecegiz.

Veri sayisini ve niteligini artirdik¢a, 6ngorii ve analizlerimizin daha isabetli
oldugunu yine 6rnekler tizerinden gorecegiz. Ancak veri sayisinin ve nitelikle-
rinin ¢ok fazla artmasiyla, bir anlayis, analiz ve 6ngorii gelistirmenin ne kadar
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zor, hatta imkansiz oldugunu, bunun igin bagka teknoloji ve uygulamalara ihti-
yacimiz oldugunu anlayacagiz. Zaten bu makine 6grenimini isaret eden yoldur.

Bu bolimiin amaci, makine dgrenimi, yapay zeka gibi tist diizey teknik ve
yontemler kullanmadan veri ile bire bir ¢alisarak, veriyi anlamaktir. Bu pratik
bize ilerleyen boliimlerde daha gelismis yontemlerle uygulamalar yaparken o uy-
gulamalarin hammaddesi olan veriyi tanimamizi saglayacak.

2, Boliim: Temel Kavramlar ve Algoritmalar

Bu boliimde yapay zekd, makine 6grenimine ait temel kavramlar1 ve algorit-
malar1 6grenecegiz.

Derin 6grenme ile birlikte gelen paradigma degisimini inceleyecegiz. Gele-
neksel yontemlere gore, “is yapis” bigimlerinin nasil degistigini 6rneklerle anla-
maya calisacagiz.

Makine 6grenimi sonucu olusan modellerin degerlendirmesini, en ideal mo-
delin nasil olmasi gerektigini gorecegiz.

Regresyon, Siniflandirma ve Kiimeleme problemlerinde hangi algoritmalarin
nasil kullanildigini 6rneklerle gorecegiz.

Orneklerimiz bir énceki bolimdeki gibi video paylagim sitesinin verilerine
dayanarak olusturuldu. Bu verilere gore videolarimizin izlenme, iiye sayisi, rek-
lam alip almayacagy, izleyici kitlesi gibi tahminleri yapan modeller gelistirecegiz.

Bu boliimde basit 6rneklerle agikladigim algoritmalar:

« Lineer Regresyon

o Coklu Regresyon

« Polinom Regresyon

» Karar Agac1 — Regresyon i¢in

o Destek Vektor Makineleri - Regresyon igin
« Lojistik Regresyon

o Destek Vektor Makineleri - Smiflandirma igin
« Karar Agaci - Siniflandirma igin

o K En yakin komgular

« Naive Bayes

» K-Means
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Son boliimde makine 6greniminin 3. tipi olan pekistirmeli 6grenmenin kav-
ramlarini inceleyecegiz ve ¢alisma prensibini anlayacagiz.

3. Béliim: Makine Ogrenimi Uygulamalari

Temel Kavramlar ve Algoritmalar boliimiinde isledigimiz konularin bir kis-
min1 bu béliimde daha genis kapsamli uygulama 6rnekleriyle gorecegiz. Bu bo-
limdeki uygulamalarla makine 6grenimine ait Regresyon ve Siniflandirma mo-
dellerinin nasil gelistirilecegini detaylariyla isleyecegiz.

Makine 6greniminde kullanilan araglar1 kategorik olarak inceleyecegiz. Bu
araglardan “Microsoft Azure Machine Learning Studio” ile uygulamalarimizi ge-
listirecegiz ve sonuglarini degerlendirecegiz.

Bu bolimdeki uygulamalar adim adim ekran goriintiileriyle anlatilacak. Di-
lerseniz siz de bu adimlara uyarak uygulamalar1 kendiniz gelistirebilirsiniz. Bu-
nun i¢in teknik bilgiye veya herhangi bir programlama bilgisine ihtiyaciniz yok.
Ama bunu yapmak istemezseniz, ekran goriintiilerinden takip edip uygulama-
larin nasil gelistirildigini anlayabilirsiniz. “Microsoft Azure Machine Learning
Studio” gorsel arabirimler sunarak konunun anlagilmasini son derece kolay hale
getiriyor.

Model olusturmay1 adim adim gergeklestirirken her bir adimin ne oldugunu,
nasil gelistirildigini anlamis olacagiz. Model ¢iktilarini degerlendirip, iyilestiril-
mesi i¢in yapilmasi gerekenleri gorecegiz.

Biitlin 6rnek uygulamalari, ¢iktilar: gorerek, sonuglari degerlendirerek gelis-
tirecegiz ve gercek bir makine 6grenimi araci kullanarak gergek isleyise dayali
model gelistirme uygulamalar1 yapacagiz.

4, Boliim: Yapay Zeka-Yapay Sinir Aglari

Bu boliimde giiniimiiz yapay zekasini olusturan yapay sinir aglarini yakindan
inceleyecegiz ve nasil ¢alistigini 6grenecegiz.
Yapay zekay1 olusturan unsurlar, temel kavramlar, ¢aligma prensibi bu bolii-

miin ana konusunu olusturuyor.
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Geleneksel makine 6grenimi ile yapay sinir aglarina dayanan derin 6grenme
arasindaki farklar1 inceleyecegiz.

Bir yapay sinirin (perceptron) yapisini taniyacagiz ve bu sinirlerin bir araya
gelip nasil yapay sinir agini olusturdugunu gorecegiz.

Yapay sinir aglarinin isleyisini ve bir egitim asamasinin nasil gergeklestigini
gorsel unsurlarla 6grenecegiz.

Bolimiin sonunda yapay sinir aglarini gorsel olarak tasarlayip test etme-
mizi saglayan TensorFlow Playground araci ile degisik tipte sinir aglar1 tasar-
layacagiz. Bu uygulama iizerinden bir sinir agindaki temel parametrelerin dii-
zenlenmesini gorecegiz ve degisik parametrelerin sonug tizerindeki etkilerini
gozlemleyecegiz.

5. Boliim: Bilgisayarlar Nasil Goriir?

Bu boliimde yapay zeké galigmalarinin lokomotifi olan bilgisayar gérmesi
(Computer Vision) konusunu isleyecegiz. Tarihsel gelisimine bakarak, giinii-
miize kadarki siirecte, bilgisayar gormesi konusunda nasil ¢alismalar yapildigini
gorecegiz.

Bilgisayarlarin nasil gordiiklerini anlayacagiz, teknik anlamda asilmas: gere-
ken zorluklar1 yakindan taniyacagiz.

Giiniimiiz yapay sinir aglar1 teknolojisine dayanan bilgisayar gérmesinin te-
mel yapilarini, kavramlarini anlayip, isleyisini 6grenecegiz.

Bilgisayar gormesinin hangi alanlarda ilerledigini gorecegiz.

Giinimiizdeki bilgisayar gormesinin altyapisini olusturan Evrisimli Sinir
Agrnin (Convolutional Neural Network-CNN) temel mimarisini inceleyecegiz.

CNN yapisindaki filtreleme, havuzlama (Pooling) ve tam bagli yapiy1 incele-
yip bir agdaki akisin nasil gelistigine bakacagiz.

Geleneksel tam baglantili aglar ile CNN mimarisi arasindaki farklar1 incele-
yip anlamaya ¢alisacagiz.

Bilinen CNN ag mimarilerini tarihsel siireci iginde inceleyecegiz ve glinimiiz
bilgisayar gormesinin ne durumda oldugunu anlamaya ¢alisacagiz.
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6. Boliim: Yapay Zekanin Okumasi, Yazmasi,
Konusmasi, Dinlemesi-Dogal Dil isleme

Bu boliimde yapay zekanin dile ait islemleri nasil yaptigini inceleyecegiz. Dil
islemede kullanilan tekrarlayan sinir aglar1 mimarisini ve galisma detaylarini 6g-
renecegiz. Sadece dil degil, video, miizik, otonom siiriis gibi zamana bagl akis-
larda, yapay zekanin nasil ¢alistigini anlayacagiz.

Tekrarlayan sinir aglarinin farkli mimarilerini tantyacagiz ve hangi alanlarda
kullanildiklarini 6grenecegiz.

Dogal dil islemeye 6zel teknikleri, ¢aligma bigimini ve uygulanigini gorecegiz.

7. Bolim: Yapay Zeka Uygulamalari Gelistirmek

Bu béliimde giiniimiiz yapay zekasini olusturan, derin aglara dayali yapay
zeké uygulamalarini adim adim gelistirecegiz. Onceki bélimlerde gordiigiimiiz
teori ve tanimlarin uygulandig: bir boliim olacak. Bu bolimde derin 6grenme
modelleri, veri toplamadan, egitim agamasina kadar adim adim gelistirilecek.

Sadece model gelistirmekle kalmayacagiz, bu modelleri uygulamalarda kul-
lanacagiz.

Boylece veri toplama asamasindan, uygulama gelistirmeye kadar biitiin
adimlar1 uygulamali olarak 6grenecegiz.

Bu boliimdeki uygulamalar1 ¢cocugunuzla veya 6grencilerinizle birlikte gelis-
tirebilirsiniz.

Bolim boyunca farkli pek gok model ve bu modellere dayali uygulamalar
gelistirilecektir.

Uygulamalarimiz sunlar olacak:

o Nesne tanima
« Ses tanima
e Poz tanima
¢ Yiiz tanima

« Yiiz tanimayla kilit agma
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« Sesli komutlar verme

 Duygu analizi

« Futbolcu Transfer uygulamas:

« Futbolcu Oyun Alani belirleme

« El yazisi tanima

« Onceden egitilmis modelleri kullanma

o G0z, ag1z, burun algillama

8. Boliim: 10 Yasindaki Oglumla Nasil Yapay Zeka Calisiyorum

Bu boliim oglumla birlikte gelistirdigimiz bir yapay zekd uygulamasini adim
adim anlattigim bir blog yazisina dayaniyor. En basitten baslayip, yapay zekaya
giden adimlar1 bire bir deneyimleyip anlattigim bir yazi. Makalem ¢ok ilgi gor-
di, ¢ok sayida olumlu geri doniis aldi, bunun i¢in burada da paylagsmak istedim.
Ozellikle ¢ocuklar1 ve égrencileriyle bu caligmalari yapmak isteyenlere rehber
olacak bir deneyim.

Kitabin Web Sayfasi
Kitapla ilgili her tiirli diizeltim, destekleyici bilgi, kitapta kullanilan gorseller,

duyuru ve iletisim igin:

www.zaferdemirkol.com/yapayzeka
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